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Sondaże a słupki

late poll z 2018 r.



Błędy/manipulacje (2)

DANE
Stężenie w Krakowie 
przekroczyło 10x dawkę uznaną 
przez WHO za bezpieczną
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Wykaz czasopism MNiSW z 2018 

• Plik PDF 8,2 MB

• Tytul_WoS, Tytul_Scopus, do 10 dyscyplin

• 28 tys. wierszy

• Big data?

• Statystyki, dużo relacji



Tabela.Statystyki
Dyscyplina Liczba
astronomia 591

architektura i urbanistyka 993

nauki o sztuce 1581

matematyka 1607

nauki prawne 1733

nauki teologiczne 1908

nauki fizyczne 2135

językoznawstwo 2175

automatyka, elektronika i
elektrotechnika 2206

inżynieria lądowa i transport 2328

literaturoznawstwo 2354

pedagogika 2494

informatyka 2510

archeologia 2544

nauki o komunikacji społecznej i 
mediach 2649

ekonomia i finanse 2669

historia 2710

inżynieria materiałowa 2721

nauki chemiczne 2898

nauki o kulturze i religii 2929

prawo kanoniczne 2934

nauki o Ziemi i środowisku 3074

inżynieria chemiczna 3133

44

Źródło: SmarterPoland



Tabela.Relacje

• Relacje pomiędzy czasopismami wyznacza współwystępowanie 
dyscyplin

• Metryka podobieństwa: liczba wspólnych dyscyplin

• Rozmiar macierzy: 44x44

• Im większa liczba tym ściślejsza relacja/podobieństwo

• Waga relacji (liczba) decyduje o odleglości na mmapie.





Wizualizacja

Dyscypliny (44) grupuje się w dziedziny (8)

Kodowanie:

Dziedzina –> kolor

Dyscyplina –> node

Liczba czasopism w danej dyscyplinie –> rozmiar nodu



Frusherman
Layout



Spring Layout



Dane takie same
ale

różne wyniki wizualizacji sieciowej

Paradoks ?

Paradygmat bigdata?



Layout (wizualizacja) ma służyć: 
• odkrywaniu wiedzy o danych
• znalezieniu lub nie potencjalnych grup
• wykryciu relacji

dane z tabeli definiują związki
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The distribution r2 MDS algorithm

r2=0.47

(dimension reduction)



Bigdata. Cechy

• Zrezygnowanie z precyzji (kosztem zwiększenia próby losowej)

• Zaniechanie poszukiwania przyczynowości zjawisk (na rzecz 
szacowania prawdopodobieństwa)

• Specjalistyczna wiedza ekspercka traci na znaczeniu i jest 
zastępowana przez:  prawdopodobieństwo i korelację – wymusza to 
dostosowanie się do analiz big data



1979, Joël de Rosnay The Macroscope: A New World Scientific System

Makroskopowa perspektywa (macroscopic view)



Machine learning algorithms

• Linear regression

• Logical regression 

• Classification and regression trees

• K-nearest neighbor (KNN)

• Naïve Bayes

• t-SNE 

5 najpopularniejszych

Porównałam t-SNE względem 5 innych algorytmów



Charakterystyka danych

• Lista Polskich czasopism 

Arianta (sprzed 2018 r.)  

• N = 4338 

• Ldisc = 171

• S: 4338 x 171  

y = 11036e-1,296x
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V. Osińska. A qualitative–quantitative study of science mapping by different algorithms: The Polish journals landscape. 
Journal of Information Science 1–14, 2020.



V. Osińska. A qualitative–quantitative study of science mapping by different algorithms: The Polish journals landscape. 
Journal of Information Science 1–14, 2020.



Mapy interaktywne

• http://www.wizualizacjainformacji.pl/journals_maps

• Iteracja mapy 1

• Iteracja mapy 2

http://www.wizualizacjainformacji.pl/journals_maps
file:///C:/Wiesia/Granty/Opus6/Dane/Mapa Arianty wlasciwa/mapa-publikacji.html
file:///C:/Wiesia/NAUKOWE/Mapping Journals/Jan Wojtecki/arianta-publikacje-nieważone-t-sne.html






VOSViewer
VOS algorithm





Problem reprodukowalności wyników



Reprodukowalność: 2 definicje

• Direct reproducibility is located at the ‘greatest similarity’ end of the 
spectrum where the same data, tools and methods are used to 
reproduce and verify a study with the expectation of obtaining 
identical or very similar empirical results…

• Conceptual reproducibility is located at the other end of the 
spectrum where a study is reproduced using different data, tools and 
methods with the aim of testing the robustness of the fundamental 
knowledge…



Ludo Waltman et al. (2018). Exploration of reproducibility issues in scientometric researchPart 1: Direct reproducibility. 
Proceedings of Science, Technology and Innovations indicators in Transition STI 2018, Leiden, The Netherlands.



Theresa Velden et all (2017). Comparison of topic extraction approaches and their results. 

Scientometrics, 111:1169–1221. DOI 10.1007/s11192-017-2306-1.

Porównywanie metod

Niepewność może dotyczyć:

- dokładności i kompletności wykorzystanych surowych danych
- wiarygodności mapowania przez wybór modelu danych i algorytmu 
grupowania
- istnienia niewykrytych błędów w kodowaniu, 
- interpretacji wyniku ekstrakcji tematów

Stopień niepewności zależy od postawionego celu



Pytania wśród naukometrów

1. W jakim stopniu struktury wyłaniające się z mapowania nauki są 
rzeczywiście reprezentacją tematyczną struktury w nauce lub 

artefaktami wytwarzanymi przez same metody?

1. W jakim stopniu są wyniki identyfikacji tematów określają właściwości 
struktury wiedzy i jak ich zakres zależy od stosowanych metod? 

2. Czy produkujemy więcej niż artefakty?

Jochen Glaser et all (2017). Same data—different results? Towards a comparative approach 
to the identification of thematic structures in science. Scientometrcis, 111:981–998, DOI 

10.1007/s11192-017-2296-z.





CiteSpace – aplikacja Ch. Chena



Wnioski o wizualizacji 

1. Niepewność jest wpisana w studia nad mapowaniem nauki

2. Artefakty generują niepewność replikacji

3. Maksymalne odległości definiują topologię mapy

4. Czy zawsze i w jakiej postaci istnieje oś symetrii (software-
hardware)?

5. Należy wykorzystać jest widzenie makroskopowe (wg analogii 
bigdata)



Dyskusja

• Niepewność: sąsiedztwo lokalne a globalne 

• Definicja sąsiedztwa globalnego (oś symetrii)

• Jednostki na mapach nauki nieistotne (?)



Porównać rozkłady t-SNE

• https://sciencefuzz.azurewebsites.net/Calculator

https://sciencefuzz.azurewebsites.net/Calculator






Informacje tekstowa a niepewność 

Seminaria odbywają się  w:   

• Ostatni poniedziałek miesiąca

• 2   marca 2020

wtorek

3 2019



Dedykuję wykład …

Dziękuję za uwagę 


